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▸ Nécessite des capacités de : 

▸ Compréhension du langage naturel 

▸ Représentation des connaissances 

▸ Raisonnement 

▸ Apprentissage
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TENTATIVE DE DÉFINITION

TEST DE TURING
▸ Problème : est-ce que cela teste réellement l’intelligence ?

▸ Eliza [1964]

▸ Chat-GPT4 [2023]

▸ Question : veut-on réellement prendre l’homme comme exemple ?

▸ « Combien font 4722 x 321 ? » 

▸ L’humain est sensible à des biais, des erreurs, des oublis, … 
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TENTATIVE DE DÉFINITION

INTELLIGENCE HUMAINE ET ARTIFICIELLE

Penser 

Comme un humain

Agir 

Rationellement

Test de Turing

Approches neuromimétiques
réseaux de neurones

Approches symboliques (logiques)

Agents rationels

(cf neurosciences)

Artificial Intelligence, A Modern Approach - Russel & Norvig

(cf économie)

(méthodes)

(but)

(cf mathématiques)

(cf psychologie)
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▸ Pensez aux capacités dont il faudrait doter un robot pour qu’il soit autonome
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RECHERCHE EN INTELLIGENCE ARTIFICIELLE

INTELLIGENCE ARTIFICIELLE

▸ « L'étude des moyens qui permettent d’automatiser les processus de perception, d’apprentissage, de 
raisonnement, de décision et d'action. »

VISION 

ROB

TAL

WEB

APP PRH

SMA

PPC

INC

RCR

Représentation des connaissances & raisonnement

Incertitude

Contraintes (problèmes combinatoires)

Systèmes Multi-Agents

Planification & Recherche heuristiqueApprentissage

Web sémantique & ontologies

Traitement Automatique des 
Langues

Robotique

Vision
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HISTOIRE DE L’INTELLIGENCE ARTIFICIELLE

1956 DARTMOUTH COLLEGE WORKSHOP

▸ « We propose that a 2 month, 10 man study of artificial intelligence be carried 
out during the summer of 1956 at Dartmouth College in Hanover, New 
Hampshire. The study is to proceed on the basis of the conjecture that every 
aspect of learning or any other feature of intelligence can in principle be so 
precisely described that a machine can be made to simulate it. An attempt will 
be made to find how to make machines use language, form abstractions and 
concepts, solve kinds of problems now reserved for humans, and improve 
themselves. We think that a significant advance can be made in one or more of 
these problems if a carefully selected group of scientists work on it together for 
a summer. »
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APPRENTISSAGE - APPRENTISSAGE SUPERVISÉ

▸ Applications du Deep Learning : La perception  

▸ Reconnaissance d'images
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APPRENTISSAGE

APPRENTISSAGE - APPRENTISSAGE SUPERVISÉ

▸ Applications 

▸ Reconnaissance d’images  

▸ Détection de cancers 

▸ Véhicules autonomes 

▸ Reconnaissance et synthèse de la parole 

▸ « Créativité » 
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CINQ PROBLÈMES IMPORTANTS POUR LE TRAITEMENT DES DONNÉES

VOLUME, SENSIBILITÉ, ADAPTABILITÉ, CERTIFICATION ET EXPLICABILITÉ

Les algorithmes d’apprentissage utilisant le deep learning sont sensibles aux problèmes 
suivants: 

▸ Volume: Nécessite un grand nombre d’exemples lors de l’apprentissage 

▸ Sensibilité: Certaines petites variations dans les exemples peuvent mener à de 
grandes erreurs de classification 

▸ Adaptabilité: Capacité à s’adapter à de nouvelles situations 

▸ Certification: Assurance que l’algorithme satisfait certaines contraintes (légales) 

▸ Explicabilité: Capacité de donner une explication à une décision

￼16



© Sébastien Konieczny

CINQ PROBLÈMES IMPORTANTS POUR LE TRAITEMENT DES DONNÉES

SENSIBILITÉ

￼17



© Sébastien Konieczny

Bus

CINQ PROBLÈMES IMPORTANTS POUR LE TRAITEMENT DES DONNÉES

SENSIBILITÉ

￼17



© Sébastien Konieczny

Poule

Bus

CINQ PROBLÈMES IMPORTANTS POUR LE TRAITEMENT DES DONNÉES

SENSIBILITÉ

￼17



© Sébastien Konieczny

Temple

Poule

Bus

CINQ PROBLÈMES IMPORTANTS POUR LE TRAITEMENT DES DONNÉES

SENSIBILITÉ

￼17



© Sébastien Konieczny

Temple

Poule

Bus

CINQ PROBLÈMES IMPORTANTS POUR LE TRAITEMENT DES DONNÉES

SENSIBILITÉ

￼17



© Sébastien Konieczny

Autruche

Temple

Poule

Bus

CINQ PROBLÈMES IMPORTANTS POUR LE TRAITEMENT DES DONNÉES

SENSIBILITÉ

￼17



© Sébastien Konieczny

Autruche

Autruche

Temple

Poule

Bus

CINQ PROBLÈMES IMPORTANTS POUR LE TRAITEMENT DES DONNÉES

SENSIBILITÉ

￼17



© Sébastien Konieczny

Autruche

Autruche

AutrucheTemple

Poule

Bus

CINQ PROBLÈMES IMPORTANTS POUR LE TRAITEMENT DES DONNÉES

SENSIBILITÉ

￼17



© Sébastien Konieczny

Autruche

Autruche

AutrucheTemple

Poule

Bus

CINQ PROBLÈMES IMPORTANTS POUR LE TRAITEMENT DES DONNÉES

SENSIBILITÉ

￼17



© Sébastien Konieczny

CINQ PROBLÈMES IMPORTANTS POUR LE TRAITEMENT DES DONNÉES

SENSIBILITÉ

￼18



© Sébastien Konieczny

PROBLÈMES LIÉS AUX APPROCHES ACTUELLES 

IA GÉNÉRATIVES

￼19



© Sébastien Konieczny

PROBLÈMES LIÉS AUX APPROCHES ACTUELLES 

IA GÉNÉRATIVES
▸ Techniques similaires pour les 

approches Text-to-Text (ChatGPT) et 
Text-to-Image (Midjourney)

￼19



© Sébastien Konieczny

PROBLÈMES LIÉS AUX APPROCHES ACTUELLES 

IA GÉNÉRATIVES
▸ Techniques similaires pour les 

approches Text-to-Text (ChatGPT) et 
Text-to-Image (Midjourney)

▸ Attention: Le but de ChatGPT n’est pas 
de vous donner une réponse correcte, 
mais de produire la séquence de mots 
la plus statistiquement satisfaisante 

￼19



© Sébastien Konieczny

PROBLÈMES LIÉS AUX APPROCHES ACTUELLES 

IA GÉNÉRATIVES
▸ Techniques similaires pour les 

approches Text-to-Text (ChatGPT) et 
Text-to-Image (Midjourney)

▸ Attention: Le but de ChatGPT n’est pas 
de vous donner une réponse correcte, 
mais de produire la séquence de mots 
la plus statistiquement satisfaisante 

￼19

«Ce matin j’ai la pêche: je me suis levé, j’ai pris une douche,  
et je me suis préparé un bon ______________



© Sébastien Konieczny

PROBLÈMES LIÉS AUX APPROCHES ACTUELLES 

IA GÉNÉRATIVES
▸ Techniques similaires pour les 

approches Text-to-Text (ChatGPT) et 
Text-to-Image (Midjourney)

▸ Attention: Le but de ChatGPT n’est pas 
de vous donner une réponse correcte, 
mais de produire la séquence de mots 
la plus statistiquement satisfaisante 

￼19

«Ce matin j’ai la pêche: je me suis levé, j’ai pris une douche,  
et je me suis préparé un bon ______________

«La capitale de la France est  ______________



© Sébastien Konieczny

PROBLÈMES LIÉS AUX APPROCHES ACTUELLES 

IA GÉNÉRATIVES
▸ Techniques similaires pour les 

approches Text-to-Text (ChatGPT) et 
Text-to-Image (Midjourney)

▸ Attention: Le but de ChatGPT n’est pas 
de vous donner une réponse correcte, 
mais de produire la séquence de mots 
la plus statistiquement satisfaisante 

￼19

«Ce matin j’ai la pêche: je me suis levé, j’ai pris une douche,  
et je me suis préparé un bon ______________

«La capitale de la France est  ______________

«La solution pour résoudre le problème de la dette en 
France est  ______________



© Sébastien Konieczny

PROBLÈMES LIÉS AUX APPROCHES ACTUELLES 

IA GÉNÉRATIVES
▸ Techniques similaires pour les 

approches Text-to-Text (ChatGPT) et 
Text-to-Image (Midjourney)

▸ Attention: Le but de ChatGPT n’est pas 
de vous donner une réponse correcte, 
mais de produire la séquence de mots 
la plus statistiquement satisfaisante 

▸ Impossible avec ces techniques de 
certifier la véracité de ce qui est 
produit

￼19

«Ce matin j’ai la pêche: je me suis levé, j’ai pris une douche,  
et je me suis préparé un bon ______________

«La capitale de la France est  ______________

«La solution pour résoudre le problème de la dette en 
France est  ______________



© Sébastien Konieczny

PROBLÈMES LIÉS AUX APPROCHES ACTUELLES 

IA GÉNÉRATIVES
▸ Techniques similaires pour les 

approches Text-to-Text (ChatGPT) et 
Text-to-Image (Midjourney)

▸ Attention: Le but de ChatGPT n’est pas 
de vous donner une réponse correcte, 
mais de produire la séquence de mots 
la plus statistiquement satisfaisante 

▸ Impossible avec ces techniques de 
certifier la véracité de ce qui est 
produit

▸ Hallucinations

￼19

«Ce matin j’ai la pêche: je me suis levé, j’ai pris une douche,  
et je me suis préparé un bon ______________

«La capitale de la France est  ______________

«La solution pour résoudre le problème de la dette en 
France est  ______________



© Sébastien Konieczny

PROBLÈMES LIÉS AUX APPROCHES ACTUELLES 

IA GÉNÉRATIVES
▸ Techniques similaires pour les 

approches Text-to-Text (ChatGPT) et 
Text-to-Image (Midjourney)

▸ Attention: Le but de ChatGPT n’est pas 
de vous donner une réponse correcte, 
mais de produire la séquence de mots 
la plus statistiquement satisfaisante 

▸ Impossible avec ces techniques de 
certifier la véracité de ce qui est 
produit

▸ Hallucinations

￼19



© Sébastien Konieczny

PROBLÈMES LIÉS AUX APPROCHES ACTUELLES 

IA GÉNÉRATIVES
▸ Techniques similaires pour les 

approches Text-to-Text (ChatGPT) et 
Text-to-Image (Midjourney)

▸ Attention: Le but de ChatGPT n’est pas 
de vous donner une réponse correcte, 
mais de produire la séquence de mots 
la plus statistiquement satisfaisante 

▸ Impossible avec ces techniques de 
certifier la véracité de ce qui est 
produit

▸ Hallucinations

FAUX

￼19



© Sébastien Konieczny

PROBLÈMES LIÉS AUX APPROCHES ACTUELLES 

IA GÉNÉRATIVES
▸ Techniques similaires pour les 

approches Text-to-Text (ChatGPT) et 
Text-to-Image (Midjourney)

▸ Attention: Le but de ChatGPT n’est pas 
de vous donner une réponse correcte, 
mais de produire la séquence de mots 
la plus statistiquement satisfaisante 

▸ Impossible avec ces techniques de 
certifier la véracité de ce qui est 
produit

▸ Hallucinations

FAUX

FAUX

￼19



© Sébastien Konieczny

PROBLÈMES LIÉS AUX APPROCHES ACTUELLES 

IA GÉNÉRATIVES
▸ Techniques similaires pour les 

approches Text-to-Text (ChatGPT) et 
Text-to-Image (Midjourney)

▸ Attention: Le but de ChatGPT n’est pas 
de vous donner une réponse correcte, 
mais de produire la séquence de mots 
la plus statistiquement satisfaisante 

▸ Impossible avec ces techniques de 
certifier la véracité de ce qui est 
produit

▸ Hallucinations

FAUX

FAUX

FAUX

￼19



© Sébastien Konieczny

PROBLÈMES LIÉS AUX APPROCHES ACTUELLES 

IA GÉNÉRATIVES
▸ Techniques similaires pour les 

approches Text-to-Text (ChatGPT) et 
Text-to-Image (Midjourney)

▸ Attention: Le but de ChatGPT n’est pas 
de vous donner une réponse correcte, 
mais de produire la séquence de mots 
la plus statistiquement satisfaisante 

▸ Impossible avec ces techniques de 
certifier la véracité de ce qui est 
produit

▸ Hallucinations

￼19



© Sébastien Konieczny

PERSPECTIVES DE RECHERCHE

COMBINER IA SYMBOLIQUE ET IA NUMÉRIQUE

￼20



© Sébastien Konieczny

PERSPECTIVES DE RECHERCHE

COMBINER IA SYMBOLIQUE ET IA NUMÉRIQUE

￼20

▸ Système 1 / Système 2 : Les deux vitesses de la pensée 
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▸ Deep Learning 
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▸ Deep Learning 

▸ Système 2 (lent): reflexion, planification, analyse, lent 

▸ Approches symboliques 

▸ Inhiber pour raisonner : Le système 3 (Olivier Houdé)

▸ Deep Learning

▸ IA Symbolique

▸ Approches Neuro-symboliques



© Sébastien Konieczny

COÛT ENVIRONNEMENTAL

EFFICACITÉ VS EFFICIENCE



© Sébastien Konieczny

COÛT ENVIRONNEMENTAL

EFFICACITÉ VS EFFICIENCE

▸ Les méthodes basées sur le deep learning sont pour beaucoup de tâches plus 
efficaces que les méthodes alternatives.



© Sébastien Konieczny

COÛT ENVIRONNEMENTAL

EFFICACITÉ VS EFFICIENCE

▸ Les méthodes basées sur le deep learning sont pour beaucoup de tâches plus 
efficaces que les méthodes alternatives.

▸ Mais elles coûtent beaucoup plus cher.



© Sébastien Konieczny

COÛT ENVIRONNEMENTAL

EFFICACITÉ VS EFFICIENCE

▸ Les méthodes basées sur le deep learning sont pour beaucoup de tâches plus 
efficaces que les méthodes alternatives.

▸ Mais elles coûtent beaucoup plus cher.

▸ Il faut réussir à faire changer les critères d’évaluation pour mettre en avant 
l’efficience.

efficience = efficacité / coût
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▸ Herbert Simon (1956):  “machines will be capable, within 20 years, of doing 
any work a man can do”  

▸ Marvin Minsky (1967):  “within a generation . . . the problem of creating 
`artificial intelligence’ will substantially be solved”
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